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요 약  

 

21 세기, 지식기반사회로 접어들면서 특허의 중요성이 커짐에 따라 특허 출원 건수는 꾸준히 증가하고 있으며, 이에 따른 

정확한 특허 분류의 중요성이 부각되고 있다. 특허 분류가 부여되는 과정을 인간이 수행하면서 발생하는 비효율성을 

개선하고자 본 연구는 특허데이터를 기반으로 한 Multi-Label Classification(다중 라벨 분류) 모델을 활용하여 

한국표준산업 분류(KSIC) 코드를 자동으로 지정하는 방법을 제안한다. 17만 7천 건의 특허데이터를 수집해 모델을 

학습시키고, 발명의 명칭, 요약, 청구범위를 입력으로 각 특허명세서에 해당하는 KSIC 코드를 자동으로 분류하여 

제시하였다. 제안된 모델은 KSIC 코드를 지정하는 데 77.98%의 정확도를 보였다. 

 

Ⅰ. 서 론  

21 세기에 접어들며 정보와 지식이 새로운 형태의 에

너지와 자본으로서 중요도가 높아지는 지식기반사회로 

접어들며 가치 창출의 중심이 지식이 되어 지식의 생산, 

관리, 활용이 중요한 사회가 되었다[1]. 이에 따라 다음

과 같은 현상이 나타났다.  

첫째, 급격한 기술의 발전으로 디지털 정보의 양이 급

격히 증가하면서 정보 과잉 현상이 발생하였다. 이로 인

해 분류 정보의 중요성이 강조되어 통계청이 경제, 산업 

등 다양한 분야의 통계 수집과 분석을 목적으로 한국표

준산업 분류(KSIC)를 제정하였다[2]. 

둘째, 새로운 형태의 자본인 지식 재산권 창출에 대한 

중요도가 높아지면서 지식 재산권의 대표적인 형태인 특

허의 출원 건수가 매년 증가하고 있다.  

특허의 분류는 특허에 관한 정보를 이용하는 것을 목

적으로 하는 자에게 특허문헌에 대한 접근성을 높이며 

심사관의 검색을 쉽게 하도록 기술을 세분화하는 역할을 

한다. 특허청의 ‘특허·실용신안 심사기준’[3]에 따르면 특

허 분류는 그림 1 과 같은 절차를 거친 후 부여된다. 현

재 특허 분류를 부여하는 절차를 모두 인간이 수행하고 

있어 복잡하고 비효율적이다. 이 절차를 간단하고 효율적

으로 개선하기 위해서는 이 절차를 대신 수행할 수 있는 

모델의 개발이 중요하다[4]. 따라서 본 논문에서는 특허 

분류 방식의 실용성과 효율성을 증진시키기 위하여 특허

데이터 기반 Multi-Label Classification(다중 라벨 분류) 

모델을 적용해 각 특허명세서에 해당하는 KSIC 코드를 

자동으로 지정해 제시하고자 한다. 

 

 
그림 1. 특허 분류 부여 절차 

 

 



Ⅱ. 본 론 

다중 분류 모델은 대표적으로 Multi-Class 

Classification(다중 클래스 분류)와 Multi-Label 

Classification 이 존재한다. Multi-Class Classification

의 경우 각 샘플이 단 하나의 label 을 가지며 각 label

은 유일한 class 를 나타내는 방식으로 다중의 정답이 존

재할 수 없다. 하지만 특허 분류에서는 한 특허 문서가 

하나의 특허 분류 코드만을 가지지 않고 다중 특허 분류 

코드를 가지는 경우에 넓은 기술 영역에 대한 보호를 받

을 수 있고 시장에서의 다양한 활용 가능성을 시사해 출

원자에게 더 큰 시장 영향력을 제공할 수 있으며 특허 

검색을 용이하게 한다는 이점이 있다. Multi-Class 

Classification 과 달리 Multi-Label Classification 은 각 

샘플이 여러 개의 label 을 가질 수 있어 다중의 정답이 

동시에 존재하는 방식이므로 여러 개의 특허 분류 코드 

제시가 가능하다. 따라서 본 연구에서는 분류 모델로서 

Multi-Label Classification 을 선정하였다. 

그림 2 는 본 연구의 전반적인 수행 과정을 나타낸 것

이다. 특허명세서를 KSIC 코드로 분류하기 위해 KSIC 

코드 데이터를 수집하여 Multi-Label Classification 모

델을 파인튜닝(Fine-tuning) 하였다. 발명의 명칭, 요약, 

청구범위를 입력하여 KSIC 코드를 분류한 후 검증과정

을 통해 정확도를 확인하였다.  

 

 
그림 2. 연구 수행 과정 

 

특허명세서를 KSIC 코드로 분류하기 위해 특허데이터 

17 만 7 천 건을 KEYWERT 에서 웹 크롤러를 이용하여 

추출하였다. 추출한 특허데이터는 특허명세서의 발명의 

명칭, 요약, 청구범위 항목들과 각 특허명세서에 

대응하는 KSIC 코드 A, B, C, D, E, J 로 이루어져 있다. 

KSIC 에서 대문자 알파벳은 산업분야의 대분류를 

나타내며, 추출한 데이터가 각각 나타내는 산업분야의 

대분류와 대분류명을 표 1에 정리하였다. 

표 1 KSIC 코드의 대분류와 대분류명 

대분류 대분류명 

A 농업, 임업, 어업 

B 광업 

C 제조업 

D 전기, 가스, 증기 및 공기 조절 공급업 

E 수도, 하수 및 폐기물 처리, 원료 재생업 

J 정보통신업 

 

수집한 데이터를 분류 모델을 학습시키는 데 사용하기 

위해서는 정제 작업을 수행해야 한다. KoELECTRA 언어 

모델을 이용하여 모델이 이해할 수 있도록 문장을 단어 

단위로 분해하는 토큰화를 하였다. 발명의 명칭, 요약, 청

구범위를 입력하였을 때 KSIC 코드를 알려주는 것을 목

적으로 분류모델을 학습시키기 위한 과정을 수행하고 있

으므로 수집한 데이터를 바탕으로 발명의 명칭, 요약, 청

구범위를 입력, KSIC 코드를 출력으로 데이터를 분류하

였다. 텍스트 형태로 구성된 코드를 고정된 길이의 수치

형 벡터로 변환하기 위해 임베딩 과정을 수행하였다. 임

베딩 과정에서는 각 토큰에 해당하는 고유한 하나의 정

수 값, 즉 인덱스로 토큰을 매핑하여 변환한다. 

정제 작업을 거친 데이터의 70%는 훈련 데이터로, 나

머지 30%는 실험과 검증을 위한 데이터로 분리하였다. 

훈련 데이터를 이용해 총 20 epoch 의 학습을 수행하여 

Multi-Label Classification 모델을 특허명세서를 기반으

로 KSIC 코드를 지정하는 데 특화시켰다. 

실험 및 검증에 사용한 데이터는 학습에 이용한 데이

터와 동일한 정제 작업을 거쳤으며 사용자에게 다양성을 

제공하고자 3 개의 결과를 제시한다. 결과의 평가지표로 

F1-score 방식을 이용하였으며, 해당 방식으로 계산한 

결과 별 정확도는 표 2 에 정리하였다. 결과는 가장 유사

도가 높은 순서대로 제시되므로 결과 1 이 약 47.32%로 

가장 높은 정확도를 보인다. 제시한 3 가지 결과에 대한 

총 정확도는 77.98%로 우수한 성능을 보였다. 

 
표 2 대분류 A, B, C, D, E, J에 대한 분류 코드 정확도 

정확도 [%] 

결과 1 47.32 

결과 2 19.63 

결과 3 11.03 

총 정확도 77.98 

 

Ⅲ. 결 론  

본 논문에서는 특허 분류 부여 절차를 효율적으로 

개선하기 위해 특허명세서의 KSIC 코드를 Multi-Label 

Classification 모델을 이용하여 자동으로 분류해 

제시하고자 하였다. 이를 위해 17 만 7 천 건의 

특허명세서 기반 데이터를 추출하였으며 모델 학습에 

이용하기 위해 추출한 데이터를 정제하는 과정을 

수행하였다. 정제한 데이터의 70%는 모델 학습에 

이용하였고 30%는 실험 및 검증을 하는 데 이용하였다. 

발명의 명칭, 요약, 청구범위를 입력으로 하여 KSIC 

코드로 분류된 결과 3 가지를 제시하도록 진행하였으며, 

F1-score 방식으로 측정한 결과 모델의 정확도는 

77.98%로 우수한 성능을 보임을 확인하였다. 

 

참 고 문 헌  

[1] 이재성, 전승표, 유형선. (2018). 한국표준산업분류를 

기준으로 한 문서의 자동 분류 모델에 관한 연구. 

지능정보연구, 24(3), 221-241. 

[2] 김명선, 한동희. (2022.12). 기술문서의 한국표준산업분류 

자동분류를 위한 특허기반 BERT 모델. 한국정보과학회 

학술발표논문집. 

[3] "Guidelines for Examination," Korean Intellectual 

Property Office, ISSN 2092-8866. 

[4] 임소라, 권용진. (2017). 특허문서 필드의 기능적 특성을 

활용한 IPC 다중 레이블 분류. Journal of Korean Society 

for Internet Information, 18(1), 77-88. 


