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요 약  

 
본 연구에서는 사용자의 이전 가스 사용량 패턴을 기반으로 미래의 가스 소비를 예측하기 위해 여러 회귀 모델을 

사용했음. 제안하는 예측모델은 지역별 도시가스 공급업체가 제공하는 지역 및 거주 유형별 가스 사용 데이터를 기반으로 

하여 온도, 공휴일등 여러 요인을 통합함. 예측하고자 하는 달의 예상 평균 기온과 이전 가스 사용량을 입력함으로써 

제안하는 모델은 미래의 가스 사용량을 예측할 수 있음. 

 

 

Ⅰ. 서 론  

제안한 연구에서는 양산시, 울산시 지역 도시가스 

공급업체에서 제공하는 과거 가스 사용 데이터를 

기반으로, 평균 온도, 특정 온도 구간의 월별 빈도수, 

공휴일 수, 그리고 평균 온도의 표준편차를 고려하여 

거주 유형에 따라 분류하고자 했음. 이후 원하는 시점의 

예상 평균 기온과 과거 가스 사용량을 입력하여 회귀 

모델을 활용하여 가스 사용량을 예측했음. 

 

Ⅱ. 연구 방법  

본 연구에서는 도시가스 공급업체에서 제공하는 년도 

별 고객 과금 정보 csv 파일에서 불필요한 비식별화 

되어있는 정보들을 삭제하고, 여러 항목들을 추가시키며 

LinearRegression 모델과 LGBM 모델을 통해 회귀 

분석을 진행했음.  

본 연구에서 제안한 모델은 두가지로 

LinearRegression 을 사용한 모델과 LGBM(Light 

Gradient Boosting Machine)을 사용한 모델이 있음. 

LinearRegression 은 최소 제곱법을 사용하여 독립 

변수와 종속 변수의 선형관계를 학습하는 모델임. 

LinearRegression 의 주요 특징은 단순하고 이해하기 

쉬운 모델이며, 다중 변수를 다룰 수 있으며 각 입력 

변수들의 영향력을 확인할 수 있음. LGBM 은 경사 

부스팅(Gradient Boosting) 기반의 트리 앙상블 모델임. 

LGBM 의 주요 특징은 트리 기반 모델 중 하나로서, 

기존 트리 모델보다 더 빠른 학습 속도를 가진다는 것임. 

 

 

Ⅲ. 결론  

본 연구에서 데이터 파일에 처음 항목을 추가시켰을 

때에는 단순하게 해당하는 월별 평균 온도만 추가시켰음. 

평균 온도만 추가하고 LinearRegression 모델을 

사용해서 분석을 진행했을 때는 MSE 값이 870.5 가 

나왔음. 그리고 LGBM 모델을 사용해서 분석을 진행했을 

때는 MSE 값이 704.3 이 나왔음. 그림 1, 2 는 평균 

온도만 추가했을 때의 LinearRegression 모델과 LGBM 

모델을 사용하여 회귀 분석을 진행한 그림임. 

 
<그림 1. LinearRegression을 사용한 모델> 

 
<그림 2. LGBM을 사용한 모델> 

 



 
<그림 3. LinearRegression을 사용한 모델> 

 
<그림 4. LGBM을 사용한 모델> 

그림 1 과 그림 2 를 확인했을 때 원본 데이터의 

모양을 어느정도 비슷하게 따라가는 모양을 보이지만 

중간중간 값이 튀는 것을 확인할 수 있음. 회귀 분석에 

사용되는 데이터가 너무 단순하다고 판단하여 분석에 

사용되는 데이터 파일에 평균 온도와 특정 온도 구간의 

월별 빈도수, 공휴일 수, 평균 온도의 표준편차를 

추가했음. LinearRegression 모델을 사용해서 분석을 

진행했을 때는 MSE 값이 755.3 이 나왔음. 그리고 

LGBM 모델을 사용해서 분석을 진행했을 때는 

MSE 값이 679 가 나왔음. 그림 3, 4 는 여러 항목을 

추가했을 때 LinearRegression 모델과 LGBM 모델을 

사용하여 회귀 분석을 진행한 그림임. 

여러가지 항목을 추가하고 분석을 진행했을 때 

MSE 값은 감소하여 정확도가 올라간 것은 볼 수 있지만 

감소한 양이 너무 적어 뛰어난 성능 향상이라고 볼 수 

없음. 이렇게 적은 성능 향상이 나온 이유를 살펴보았을 

때, 데이터 전처리를 진행할 때 평균온도와 특정 온도 

구간의 월별 빈도수를 세부 지역별로 나누지 않은 것이 

원인으로 생각됨. 좀 더 세부적인 데이터를 통해 데이터 

전처리를 진행한다면 더 나은 성능 향상이 있을 것이라 

기대됨. 
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