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요 약 

 
 특허 등록 시 필수 요소인 특허 명세서는 전문성을 기반으로 한 다량의 내용을 작성해야 하므로 작성 시 많은 시간이 

소요된다는 문제점이 있다. 본 논문에서는 GPT[1] 출시 이후 최근 주목받고 있는 LLM(Large Language Model)을 

이용하여 앞서 설명한 문제점을 해결하고자 하였다. AI 를 학습시키기 위해 KIPRIS 와 KEYWERT 에서 특허 명세서에서 

데이터를 크롤링하였다. 그 후, 학습에 적절한 데이터로 가공하기 위해 추출한 데이터를 2 차례 전처리 과정을 거쳤고, 

가공된 데이터를 Mistral AI 에 Fine-Tuning 하여 특허 작성 AI 를 구현하였다. 

 

Ⅰ. 서론 

특허를 등록할 때에는 발명품에 대한 특허 명세서 

작성이 필수적이다. 하지만 특허 명세서에는 <발명의 

명칭>, <배경 기술>, <기술 분야>, <발명의 내용> 등 

많은 내용을 작성해야 하므로 상당한 시간과 노력이 

필요하다. 이러한 문제점을 해결하기 위해 본 논문에서는 

최근 주목을 받고 있는 LLM(Large Language 

Model)[2], [3] 기반 AI 를 구현해 특허 명세서 작성에 

도움을 주고자 하였다. 

 LLM 은 많은 양의 데이터를 사전 학습한 초대형 딥 

러닝 모델이고, 생성형 AI 는 이용자의 입력에 따라 

결과가 생성해내는 AI 기술이다. 이를 이용해 이용자가 

요구한 특허명세서를 작성하기 위해 데이터를 학습하여 

이를 토대로 능동적으로 결과물을 제시한다[4]. 또한, 

특허 문서 작성에 특화된 AI 모델을 구현해 전문가 

수준의 내용도 작성할 수 있기 때문에 변리사의 특허 

명세서 작성을 편리하게 해준다.  

 

Ⅱ. 데이터 수집 및 전처리  

KIPRIS 와 KEYWERT 에서 약 2000 개의 특허 

데이터를 수집하였다. 크롤링한 데이터에서【0002】와 

같이 문장의 위치를 나타내는 숫자는 특허와 관련된 

내용이 아니므로 학습된 모델의 성능을 저하시킨다. 

따라서 1 차 전처리 과정으로 크롤링 과정에서의 

불필요한 데이터들을 불용어로 설정하여 제거한다. 

다음으로, 특허 명세서에 <KSIC 분류코드>, <선행 기술 

문헌>과 같이 모델 학습에 불필요한 항목들은 제거하고 

<발명의 명칭>, <기술 분야>와 <배경 기술>만을 

추출하여 2 차 전처리를 진행하였다. 최종적으로 [그림 

1]의 전처리 전 데이터는 [그림 2]와 같이 가공되었다. 

 

 

그림 1. 전처리 전 데이터 예시 

 

그림 2. 전처리 후 데이터 예시 
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Ⅲ. Fine-Tuning 

 

그림 3. 벤치마킹 비교[5] 

 

Ⅲ장에서 전처리 과정을 거친 특허 데이터를 활용하여 

Mistral AI 를 Fine-Tuning 하였다. Mistral AI 는 

Window Sliding 기법을 사용하여 넓은 범위의 정보를 

고려하여 Attention 을 수행하였고, 그로 인해 적은 

파라미터 수에도 높은 성능을 이끌어낼 수 있었다[5]. 

[그림 3]은 Mistral AI 와 LLaMa2 의 MMLU(Massive 

Multitask Language Understanding) 벤치마킹을 비교한 

그래프이다. [그림 3]처럼 Mistral AI 는 7B 의 

파라미터로 LLaMa2 23B 파라미터와 성능이 유사하다. 

본 논문에서는 <발명의 명칭>을 입력으로 설정하고, 

<기술 분야>와 <배경 기술>을 출력할 수 있도록 모델을 

Fine-Tuning 하였다. 학습 시, 명확한 정답이 존재하지 

않는 생성형 AI 의 경우 train 데이터에 비해 test 

데이터의 비중은 높지 않다[6]. 따라서 본 논문에서는 

train 데이터와 test 데이터를 9:1 의 비율로 분할하여 

Fine-Tuning 하였다. 

 

 

 

 
그림 4. 특허명세서 비교 

 

[그림 4(a)]는 기존 특허 명세서에 작성된 <기술 

분야>의 내용이다. [그림 4(c)]는 [그림 4(b)]를 

입력으로 하여 생성된 <기술 분야>의 내용이다. [그림 

4(c)]의 결과로부터, <기술 분야>의 말머리가 “본 

발명은”으로 시작하는 특허 명세서만의 문체를 

학습하였음을 확인하였다. 또한 [그림 4(a)]와 [그림 

4(c)]를 비교하였을 때 문장이 유사하게 생성됨을 

확인하였다. 

 

Ⅳ. 결론 

 본 논문에서는 KIPRIS 와 KEYWERT 에서 특허 

데이터를 수집 및 전처리하였으며, Mistral AI 를 

활용하여 Fine-Tuning 과정을 통해 약 2000 개의 특허 

데이터를 추가 학습하였다. 또한, 특허 명세서만의 특유 

문체를 학습하였다. [그림 4]로부터 본 논문에서 구현한 

모델을 통해 생성된 <기술 분야>와 특허 명세서에 

작성된 <기술 분야>가 유사함을 확인하였다. 향후 

충분한 데이터 확보가 이루어진다면 해당 모델의 성능을 

높일 수 있을 것으로 확신한다. 
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